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RÉSUMÉ 

L’objectif de l’étude est de comprendre les facteurs agissant sur la 

réussite des primo arrivants (étudiants de première année 

universitaire) à l’Université. L’originalité du travail est d’intégrer des 

explicatifs de la réussite des indicateurs de compétence et 

d’adaptabilité des étudiants de la première année.  

Notre étude vise à mettre en évidence un ensemble de 

caractéristiques individuelles, susceptibles d’avoir une influence sur la 

réussite de ces étudiants. Pour répondre à cet objectif nous avons 

utilisé le modèle de régression logistique multinomial. L’échantillon 

de l’étude a touché 2001 primo arrivants de l’année universitaire 

2018/2019, inscrits à la faculté des sciences économiques, 

commerciales et sciences de gestion de l’université de Jijel. Une 

littérature a permis d’illustrer les propos et de vérifier l’hypothèse de 

base de cette étude. L’exploitation des données collectées auprès du 

service de scolarité de la faculté cible  a été faite à partir de logiciels1 

SPSS.21.0 Eviews 10.0 et Minitab18 ; elle vise à identifier certaines 

variables, pour expliquer les inégalités de réussite des primo arrivants 

à l’université.    
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FACTORS INFLUENCING THE NON-SUCCESS OF FIRST-

YEAR UNIVERSITY STUDENTS IN ALGERIA 

THE JIJEL UNIVERSITY CASE 

ABSTRACT  

The aim of the study is to understand the factors influencing the 

success of newcomers to university. The originality of the work is to 

include explanations of the success of the skills and adaptability 

indicators of the first year students. 

Our study aims to highlight a set of individual characteristics that 

may have an influence on the success of these students. To meet this 

objective, we used the multinomial logistic regression model. The 

study sample reached 2001 newcomers from the 2018/2019 academic 

year, enrolled in the Faculty of Economics, Business and Management 

Sciences at the University of Jijel. A literature made it possible to 

illustrate the remarks and to verify the basic hypothesis of this study. 

The use of data collected from the faculty's tuition service was carried 

out using SPSS.21.0 Eviews 10.0 and Minitab18 software, highlighted 

the significance of certain variables, for explain the inequalities in the 

success of newcomers to university. 

KEY WORDS: multinomial logistic regression model, University of 

Jijel, academic background, individual characteristics, primary 

success. 
 

INTRODUCTION  

L’ampleur du taux d’échec dans l’enseignement supérieur 

alimente un débat sur l’accès à l’enseignement supérieur. Buffon 

(BUFFON, 1749) propose « une méthode instructive et naturelle », qui 

consiste à « mettre ensemble les choses qui se ressemblent et de 

séparer celles qui diffèrent les unes des autres ». Les étudiants seront-

ils en mesure d’avoir la même chance selon leur genre, leur âge et leur 

moyenne semestrielle de réussir ?. Les études portant sur la réussite 

dans l’enseignement supérieur sont nombreuses et analysent une 
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variété de facteurs2. Dans un souci de clarté et de cohérence théorique, 

nous avons regroupé l’âge et le genre dans les caractéristiques 

individuelles, et la moyenne obtenue au premier semestre et au 

second dans la caractéristique académique, puis, nous avons eu 

recours à un modèle économétrique. Notre étude empirique est basée 

sur un échantillon d’étudiants (2001 primo-arrivants) de la période 

2018/2019 concernant l’enseignement fondamental au niveau de la 

faculté des sciences économiques, commerciales et sciences de gestion 

de l’université de Jijel. Le modèle conforme à notre base de données 

est celui de la régression logistique multinomiale, faisant partie des 

méthodes statistiques développées pour mettre en relief un ensemble 

de variables. L’exploitation de la base de données est faite à partir de 

plusieurs logiciels3, Les principales étapes de sa réalisation, les 

conditions d’applications, ainsi que les outils essentiels à son 

interprétation sont exposées au cours de cette étude. 

Notre problématique concerne uniquement la première année 

universitaire pour la faculté étudiée :  

Quels sont les différents facteurs d’influence de la non-réussite des 

primo-arrivants en première année de l’université?  

Nos hypothèses seront donc :  

Hypothèse 1 : Nous supposons que les caractéristiques 

individuelles et académiques de l’étudiant ont une influence sur la 

non réussite des étudiants de la 1ere année universitaire à la faculté 

des sciences economiques, de gestion et des sciences commerciales 

(l’université de Jijel).  

Hypothése 2 : Nous supposons, a priori, que les modèles 

explicatifs permettent de mieux saisir les inégalités de réussite des 

étudiants (primo-arrivants) de la première année.   

                                                                        
2 Parmi les facteurs à l’origine de l’échec ou de la réussite universitaire, les plus 

frequemment cités portent sur les conditions de vies des étudiants (travail, transport, 

logement, restauration) le passé scolaire de l’étudiant notamment le redoublement, le 

milieu social du père et de la mère, le niveau d’instruction des parents, le niveau 

socio-économique et culturel qui influence la réussite par l’apport financier,  la 

categorie socio-professionnelles des parents, le choix de la filére,…etc.    
3 IBM SPSS Statistic 21, Minitab 18, Eviews10 
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Pour atteindre l’objectif attendu, nous avons structuré notre travail 

de la manière suivante. Après une brève introduction de l’étude 

globale, nous avons recouru à une revue de littérature pour identifier 

les principaux facteurs d’échec ou de réussite de l’apprenant. Nous 

nous sommes focalisés dans le premier chapitre sur l’influence des 

caractéristiques individuelles et académiques de la non réussite des 

étudiants de première année universitaire. Le second chapitre est 

consacré à la démarche explicative du modèle. Après avoir présenté 

une brève définition du modèle et sur des conditions d’application, 

nous avons dédié  ce chapitreà l’étude empirique et l’analyse de la 

méthode cible. Mais avant l’exploitation des données recueillies, un 

état des lieux sur les inégalités de réussite des années antérieures de 

l’étude empirique s’impose pour mieux maitriser l’étude.  Nous avons 

achevé notre travail par une conclusion.  

1- REVUE DE LITTÉRATURE  

La revue de la littérature nous permet d’identifier les différentes 

approches existantes pour étudier la réussite ou l’échec de l’étudiant, 

ainsi que les principaux déterminants de l’environnement de 

l’étudiant qui ont été proposés. Cependant, la préoccupation 

dominante de l’Algérie est de soutenir le dynamisme de 

l’enseignement supérieur et de le persévérer dans le renforcement et 

le développement durable.  

En effet, la question de la non-réussite dans les premières années 

de l’enseignement universitaire reste cruciale dans notre pays. Malgré 

les efforts consentis par l’université dans le projet de formation sur les 

principes et les valeurs du savoir apprendre, savoir-faire et savoir 

être, ces derniers sont considérés comme des composantes de  

l’enseignement global, regroupant des normes, des référentiels, des 

méthodes, des supports, des compétences, …etc. Réussir la première 

année universitaire est un défi majeur pour tout étudiant inscrit pour 

la première fois en première année de l’enseignement supérieur. 

Ce défi ne peut se réaliser qu’à travers, la qualité d’apprentissage 

et la qualité d’enseignement assurés. Cependant, à l’université, les 

enseignants sont confrontés à des étudiants, et plus particulièrement 
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les primo-arrivants, ayant un apprentissage particulier. Mais au fil du 

temps, la situation est devenue complexe par l’ampleur de l’échec des 

primo-arrivants.  

Dans ce contexte, une étude a été effectuée dans le domaine de la 

pédagogie basée sur des Techniques de Rétroaction en Classe (T.R.C), 

correspondant à de courtes activités à mener en classe avec les 

étudiants, qui durent entre 5 et 20 minutes pour la plupart. L’idée 

principale est qu’en cours d’apprentissage, les étudiants aient 

l’opportunité d’obtenir des informations pour savoir dans quelle 

mesure arriveront–ils à atteindre les objectifs d’apprentissage, et qu’en 

même temps les enseignants aient une idée où en sont les étudiants, 

afin, d’apporter des explications complémentaires. Avec les TRC, les 

enseignants d’une part, connaissent mieux les besoins des étudiants 

en développant leurs enseignements, et les étudiants d’autre part, 

peuvent voir leur situation par rapport aux objectifs attendus et 

apprennent à mieux se connaître en tant qu’apprenants (Daele, 2017) . 

De même, le rapport de la réforme du système éducatif algérien 

instauré depuis 2003, à mis en oeuvre des programmes reposant sur 

l’approche par compétences et sur le centrage sur l’apprenant. Les 

programmes d’études fournissent aux apprenants, non-seulement des 

connaissances académiques, mais aussi des compétences pouvant 

influencer leur développement personnel pour leur futur métier. Ces 

programmes sont élaborés avec des objectifs généraux et spécifiques. 

Les objectifs généraux reposent sur les grandes orientations 

d’apprentissage à réaliser dans le cours. Quant aux objectifs 

spécifiques, ils décrivent les apprentissages que l’apprenant doit 

atteindre à la fin de l’unité d’apprentissage. Ces objectifs précisent les 

modalities d’apprentissages à respecter, les actions à accomplir ou les 

performances à mettre en valeur. Comme l’a souligné l’auteur, “il est 

nécessaire que l’apprentissage soit centré sur l’étudiant, et qu’il soit 

un acteur responsable de son propre apprentissage. Ainsi, il s’agit 

d’inverser la tendance pédagogique en Algérie et de sortir des 

enseignements magistraux et directifs ; le moment est venu de faire 

place aux approches plus modernes, participatives, par projet, par 

compétences, etc. centrées sur l’apprenant, tout en évaluant les 
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résultats des apprentissages en vue d’une amélioration continue et 

d’une plus grande responsabilisation des étudiants.  

Pour d’autres auteurs4: « le parcours académique d’un étudiant est 

le résultat d’une succession de choix opérés dès son enfance dont 

certains ne dépendent pas exclusivement de lui » (Dehon et Arias 2007). 

En 1983, une approche théorique de l’enseignement a été proposée 

par Dennis Fox qui a élaboré un modèle, en identifiant quatre 

« théories de l’enseignement » ayant un impact sur les pratiques 

d’enseignement. Ces quatre conceptions sont englobées dans deux 

dimensions : 

1. Les théories simples qui incluent la « transfer theory » qui 

considère que le savoir doit être transféré d’un récipient à un autre 

et la « shaping theory » qui définit l’enseignement comme un 

processus de modelage des étudiants à partir d’un schéma 

prédéterminé sont plutôt centrées sur l’enseignant et ses façons de 

faire et d’être ; 

2. Les théories complexes qui englobent la « travelling theory » qui 

envisage le savoir comme un terrain à explorer avec le guide 

expert qu’est l’enseignant et la « growing theory » qui s’attache au 

développement intellectuel et émotionnel de l’étudiant, sont toutes 

deux plutôt centrées sur l’étudiant (Demougeot-Lebel., 2017). 

Des travaux récents, en Algérie ont mis en évidence certaines 

causes de l’échec de masse à l’université, où le système 

d'enseignement supérieur dit LMD a été introduit sans préparation ni 

concertation préalable de la communauté universitaire. C'est une des 

causes principales d'un échec universitaire attendu, approfondissant 

la rupture entre l'université et le système socio-économique. Il revient 

donc, aux responsables des établissements de l’université de 

concevoir une démarche pédagogique, amenant les étudiants à faire le 

meilleur profit de ces connaissances dans leurs cursus universitaires, 

en les formant à apprendre comment apprendre. Si le savoir 

                                                                        
4 L’échec de l’étudiant se mesure surtout par les notes obtenues, mais les origines 

peuvent etre multiples lorque l’enfant à des troubles d’apprentissage non dépisté, 

lorsque l’enfant ne trouve aucun interêt à ce qu’en lui enseigne, …etc 
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disciplinaire reste à l’évidence au centre de la formation universitaire, 

aujourd’hui il ne suffit plus ; pour cette raison, il faut apprendre à trier 

les informations et prendre du recul devant leurs provenances et leurs 

sources. Prendre du recul, c’est une démarche intellectuelle, elle 

permet de développer et forger l’esprit critique des apprenants. Il est 

important de préparer l’étudiant à acquérir les compétences sociales, 

qui sont : l’esprit critique, l’esprit d’équipe, la confiance, la créativité, 

la communication, et l’éducation à la citoyenneté (Khaoua, 2019) . En 

effet, l’approche par compétence constitue le socle sur lequel on peut 

construire la culture du savoir-faire des étudiants (Djekoun, 2020).  

La plupart des études dans le domaine de la réussite ou de la 

non- réussite universitaire, englobe un champ de recherches 

multidisciplinaire. Lorsque on arrive à l’université, tous n’arrivent pas 

sur un pied d’égalité et ne disposent pas des mêmes chances de 

réussite,  celles-ci étant affectées par l’influence de variables très 

personnelles, comme leurs capacités cognitives et leur niveau 

académique. Ces performances liées, par ailleurs, à d’autres 

caractéristiques des étudiants (sociales et scolaires) seraient alors 

partiellement explicatives des difficultés rencontrées par certains au 

tout début de leur parcours universitaire (Morlaix & Suchaut, 2012) 

En Algérie, une étude empirique a analysé comment des facteurs 

scolaires affectent négativement la réussite scolaire. Les principales 

conditions citées par l’auteur : les supports pédagogiques et les 

méthodes et programmes d'enseignement qui, s'ils ne font pas l'objet 

d'un renouvellement et d'un développement, contribueront à la faible 

réussite scolaire. Un enseignement inadéquat et son inadéquation 

avec les objectifs éducatifs affectent négativement la réussite scolaire. 

En effet, l'instabilité des enseignants et l'instabilité du système 

éducatif laissent également des effets négatifs sur le processus 

éducatif et, par conséquent, sur le degré de réussite (،2016 منصوري) . 
 D’autres travaux récents de plusieurs auteurs ont focalisé leurs 

recherches sur les facteurs socio-économiques dans la réussite de l’étudiant. 

Pour certains, les facteurs déterminants de réussite ne sont pas une question 

de compétences et d’efforts, la situation socio-économique des 

étudiants y joue un rôle de premier plan (Dufour, 2019). D’ailleurs, le 

résultat d’une enquête réalisée en Belgique, a montré que les variables 
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socio-économiques des apprenants ont un impact significatif de succès 

à l’université. Plus précisément, le niveau d’éducation de la mère a 

une grande influence de réussite que le niveau d’éducation du père 

(Arias & Dehon, 2017). Plusieurs autres travaux interrogent d’autres 

facteurs dans le domaine de l’éducation , comme  M.D. Bellat , J.P. 

Jarousse et C. Leroy Audouin (1997) de l’université de Bourgogne qui 

ont axé leurs recherches sur « hétérogénéité et réussite en premier 

cycle universitaire, profils individuels et fonctionnement 

pédagogique ». Par exemple, les enseignants exerçant à l’université ne 

bénéficient pas tous de la même formation à la pédagogie. Cette 

situation conduit à s’interroger quant à la variété des pratiques mises 

en oeuvre par les enseignants et à leur impact sur la scolarité des 

étudiants de première année universitaire, année où le taux d’échec 

est le plus important. (Duguet, s.d.) . 

1- L’INFLUENCE DES CARACTÉRISTIQUES INDIVIDUELLES ET 

ACADÉMIQUES SUR LA NON-RÉUSSITE DES ÉTUDIANTS DE 

PREMIÈE ANNÉE UNIVERSITAIRE.  

Dans cette étude, nous tentons d’analyser certains facteurs 

d’influence de la non-réussite académique des étudiants de première 

année universitaire. Le but envisagé est de savoir, parmi les 

différentes modalités de choix, si les caractéristiques individuelles 

(comme le genre, l’âge de l’étudiant à la première inscription à 

l’université) et les caractéristiques académiques (comme, la moyenne 

du premier semestre et du second semestre) ont 

une influence significative sur la réussite ou l’échec des étudiants de 

la première année. Malgré l’abondance des études empiriques, 

continuant à se développer, ayant le même objectif, la littérature 

semble assez pauvre pour savoir le type de mesure qui semble être le 

plus approprié pour agir avec plus d’efficacité (Morlaix & Suchaut, 

2012). Pour bien appréhender le concept de réussite des primo 

arrivants, il convient de s’interroger sur les finalités et les objectifs de 

la formation universitaire.  

Réussir la première année est un défi majeur pour tout étudiant, 

inscrit pour la première fois en première année de l’enseignement 
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supérieur, comme l’ont souligné certains auteurs5 : « lorsque les 

statistiques nous parlent de réussite au terme de la première année de 

l'enseignement universitaire, il s'agit, presque toujours exclusivement 

de l’autorisation de passage à l'année suivante avec ou sans 

redoublement » ( Leclerq & Parmentier, 2011).  

Notre recherche porte sur les facteurs d’influence de la non- 

réussite des étudiants de première année universitaire. L’immense 

documentation sur les facteurs d’influence a conduit à un constat 

d’interpellation entre les différentes variables choisies.  La variable 

genre, nous interpelle, en raison du fort taux de redoublement qui 

touche majoritairement les garçons. Plusieurs auteurs identifient cette 

variable, comme un facteur de différenciation dans la réussite 

universitaire. En Algérie, (Ouadah-Bedidi, 2016) comme ailleurs, 

l’écart, hommes/femmes en matière de niveau d’instruction est 

désormais nettement en faveur des femmes: au lycée comme à 

l’université, la part des filles qui réussissent dépasse largement celle 

des hommes. En 2017, le nombre d’universitaires s’élève à 1,7 million 

d’étudiants, soit un taux brut de scolarisation de 47,8%. Par sexe, les 

filles sont majoritaires avec un taux de scolarisation de 57,3%, contre 

38,5% des garçons (UNICEF, s.d.). 

Force, nous estde constater, même en France, une étude empirique 

réalisée en Belgique qui porte sur les facteurs sociodémographiques et 

les parcours scolaires antérieurs liés à la réussite de la première année 

d’université. L’analyse de données empiriques a mis en évidence une 

meilleure réussite des filles, qui s’explique par le niveau d’études des 

parents. Ainsi, les écarts de réussite selon le sexe, dans tous les cas en 

faveur des filles, se creusent à mesure que le diplôme des parents 

s’élève. Par ailleurs, à diplôme du père équivalent, le diplôme de la 

mère n’explique pas la réussite des garçons, mais est significativement 

lié à la réussite des filles.  (Marie Lafontaine, Dupriez, & al, 2012).  

                                                                        
5 1er cas: L’étudiant est admis en 2eme année s’il a validé les deux semestres du cycle de 

formation. 2ème cas: L’étudiant est admis en 2ème année s’il a validé par compensation 

entre les unites d’enseignement de la 1ére année. 3ème cas: l’étudiant est autorisé à 

poursuivre les enseignements de la 2éme année s’il a validé au moins 50% des crédits de 

la 1ère année, dont au moins1/3dans un semestre.     
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Quant à l’évaluation du cursus universitaire de l’étudiant 

« moyenne du premier semestre et du second semestre », c’est un 

facteur extrêmement varié et très peu documenté. Certains auteurs, 

analysent l’impact du cursus universitaire en tenant compte de 

l’apprentissage, de l’acquisition intellectuelle de l’étudiant ou des 

résultats obtenus aux examens. Plusieurs travaux ont montré que 

l’environnement universitaire est un outil efficace ; il contribue à 

améliorer les conditions de vie et d’apprentissage de l'enseignement 

des étudiants, et permet ainsi d’augmenter les possibilités de  réussite 

académique. Augmenter les chances de réussite et diminuer le taux 

d’échec est devenu un enjeu capital pour toutes les institutions 

universitaires, et constitue un défi pédagogique et économique 

majeur, sans pour cela mettre en cause la qualité et l’exigence de 

l’enseignement universitaire (Metenani, 2012). Un autre facteur  

considéré dans notre recherche est celui de l’âge à l’entrée à 

l’université, qui a également un lien avec la réussite des étudiants de 

la première année à l’université. Une étude empirique a montré que 

les étudiants de 18 ans et moins ont un taux de réussite de l’ordre de 

50 %, tandis que les étudiants de 19 ans (en retard scolaire d’un an) 

ont un taux de réussite de l’ordre de 30 %. Chez les étudiants de 20 

ans et plus (en retard scolaire de plus d’un an), le taux de réussite est 

inférieur à 20%. Jusqu'à maintenant, il semblait y avoir un consensus 

concernant l’impact de l’âge sur la non-réussite de l’étudiant, selon les 

différents travaux qu’on a pu consulter  (Marie Lafontaine, Dupriez, & 

al, 2012). 

2- LA DÉMARCHE EXPLICATIVE DU MODÈLE DE RÉGRESSION 

LOGISTIQUE MULTINOMIALE. 

Dans ce chapitre, nous nous focalisons   sur la mise-en-œuvre de la 

régression logistique multinomiale, pour mieux comprendre les 

mécanismes sous-jacents et mieux interpréter les résultats.  

2.1- La definition du modéle de regression logistique multinomiale 

Le modèle de regression logistique (Larmarange J. , s.d.) est une 

extension de la régression logistique aux variables qualitatives à trois 
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modalités ou plus. En tant que technique prédictive, cette méthode 

vise la construction d’un modèle permettant de prédire, et d’expliquer 

les valeurs prises par une variable cible qualitative. Au depart, il s’agit 

de désigner une catégorie de référence, la dernière (Kème) par 

exemple pour fixer les idées, et à exprimer chaque logit des (K-1) 

modalités par rapport à cette référence à l’aide d’une combinaison 

linéaire des variables prédictives (Rakotomala R. , 2017). La régression 

logistique permet aussi, de mesurer l’association entre la survenue 

d’un évènement (variable expliquée qualitative), et les facteurs 

susceptibles de l’influencer (variables explicatives). Le choix des 

variables explicatives intégrées au modèle de régression logistique est 

basé sur une connaissance préalable des caractéristiques de 

l’événement, et sur l’association statistique entre la variable et 

l’évènement, mesurée par l’odds ratio6. (El Sanharawi & Naudet, 

2013). Le choix de la méthode d’évaluation du modèle s’avère d’une 

grande importance dans le diagnostic de l’évènement. Certains 

indicateurs sont utilisés   comme la courbe ROC7 qui permet de 

décrire la capacité du test à diagnostiquer ; par exemple pour notre 

cas de l’université de Jijel, les étudiants  « admis » sont en grande 

partie  « admis avec dettes » par rapport à la modalité de référence 

« étudiants ajournés ».  Pour ce faire, l’indice sous la courbe est utilisé 

pour juger de l’exactitude prédictive du test. La construction de la 

courbe repose sur la sensibilité et la spécificité. Comme l’a souligné 

l’auteur, les courbes ROC (Daigle, 2002) ont certainement un rôle 

important à jouer dans la détermination des différentes sources 

d’information pouvant optimiser l’exactitude du diagnostic. 

La régression logistique est fréquement utilisée dans les sciences 

sociales pour décrire la relation existant entre une variable à expliquer 

                                                                        
6 L’odds ratio se définit comme le rapport de la cote d’un événement arrivant à un 

groupe A d’individu avec celle du meme évévénement arrivant à un groupe B 

d’individus. 
7 La courbe ROC (Receiver Operating Characteristic) est un outil d'évaluation et de 

comparaison des modèles. Elle permet la détermination et la comparaison des 

performances diagnostiques de plusieurs tests à l'aide de l'évaluation des aires sous la 

courbe.  
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et une ou plusieurs autres variables explicatives. Il existe trois 

méthodes de régression logistique. La régression logistique binaire, 

correspond au cas où la variable comporte uniquement deux classes 

(les individus sont décrits par la présence ou l'absence d'un caractère 

donné). La régression logistique poly-chotomique nominale8 traite les 

cas où la variable à expliquer est en possession de plus de deux 

classes.  (Gillet, Brostaux, & Palm, 2011).  

 Avant l’application du modèle de régression logistique 

multinomiale aux données de base, nous devrons vérifier certaines 

conditions d’application du modèle.  (،2017 دعيش) : 

 La variable dépendante doit être nominale à plusieurs modalités 

(k : modalités > 2) ; Les variables indépendantes peuvent être 

continues ordinales ou nominales.  

 La variable dépendante à une probabilité pour chaque individu, 

signifiant que l’individu ne peut pas être dans deux catégories en 

même temps; elles s’excluent mutuellement.  

 Il ne devrait pas y avoir de multi colinéarité entre les variables 

explicatives. La multi-colinéarité se produit lorsqu’on a deux ou 

plusieurs variables indépendantes et fortement corrélées les unes 

avec les autres. Cela conduit à des problèmes de compréhension de 

la variable. Le calcul de la tolérance et du VIF permet de détecter le 

probléme de  multi-colinéarité.   

 Il devrait y avoir une relation linéaire entre les variables 

indépendantes et la transformation logarithmique de la variable 

dépendante.  

 Il ne devrait pas y avoir de valeurs aberrantes.   

La régression logistique en tant que technique prédictive, vise à 

renforcer le modèle à partir d‘un ensemble de variables qualitatives 

ou quantitatives. 

 

                                                                        
8 En statistique, la régression logistique multinomiale est une méthode de classification 

qui généralise la régression logistique aux problèmes multiclasses, c'est-à-dire avec 

plus de deux résultats discrets possibles. 

𝑦𝑖

= {
0                     𝐴𝑗𝑜𝑢𝑟𝑛é
1 𝐴𝑑𝑚𝑖𝑠 𝑎𝑣𝑒𝑐 𝐷𝑒𝑡𝑡𝑒𝑠
2                        𝐴𝑑𝑚𝑖𝑠

} 
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L’objectif de la modélisation vise la recherche de la survenue d’un 

événement, nous cherchons la probabilité de succès.  

Pour notre étude empirique, les principales variables sont:  

 (yi: variable dépendante, et les variables indépendantes sont:      

x1 : genre, x2 : Age, x3 : moyenne 1er semestre, x4 : moyenne 2éme 

semestre) Notre échantillon est constitué de 2001 primo arrivants de la 

faculté des sciences économiques, commerciales et sciences de gestion 

de l’université de Jijel. 

xj : variables prédictives 

y est une variable aléatoire, prenant trois modalités :  

  

Chaque individu se situe à un moment donné dans l’un des types 

de modalités. Si l’on note xi, le vecteur des variables exogènes de 

l’individu i et Bk le vecteur des paramètres associé à la modalité k 

(k=3). Notre cadre expérimental basé sur la régression logistique 

multinomiale, souhaitant prédire la réussite des primo-arrivants 

s’écrit de la manière suivante:   

0 1 1 2 2 3 3log( )
1

p
x x x

p
      

  

L’équation peut s’écrire également:  

0 1 1 2 2 3 3

0 1 1 2 2 3 3

* * *

* * *
( 0)

1

x x x

x x x

e
p y

e

   

   

  

  
 

  

C’est une équation de régression logistique pour la prédiction de 

réussite. La modalité zéro (0) correspond à la modalité de référence 

(première modalité).  

La fonction de vraisemblance du modèle logit multinomial s’écrit 

de la maniére suivante:   
1

1, 2, 3, 1 1 0
( ... )

N k

K i k
L    



  
   

𝑦 = 𝑓(𝑥1,𝑥2,𝑥3,𝑥4,) 
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Pour obtenir les résultats de prédiction, l’exploitation des données 

s’est basée sur l’utilisation de plusieurs logiciels: IBM SPSS 21, Eviews 

10, Minitan18 et Excel.   

2.2- Les résultats de l’étude empirique (analyse et discussion) 

Dans le cadre de notre travail, nous pensons à des travaux 

d’universitaires sur la question de la transmission des connaissances à 

l’université, qu’elle soit algérienne, marocaine ou tunisienne: des 

indices de réussite et d’échec sont relevés au niveau de tous les pays 

du Maghreb. En Algérie, l’auteur avait souligné “l’échec universitaire 

est devenu un phénomène alarmant puisqu’il touche un grand 

nombre d’étudiants et ce, à tous les niveaux d’enseignement et 

notamment et surtout dans les premières années d’études” (Azzouz, 

s.d.). Le tableau n°6 présente la répartition des individus selon 

différentes variables, à travers les moyennes, les écarts types dans les 

différents groupes des variables de l’analyse, le minimum, le 

maximum, l’asymétrie et l’aplatissement. Le tableau n°7 donne le tri 

croisé entre la variable dépendante « observation » et la variable 

exogène « genre». Le tableau n° 8 correspond à la matrice de 

corrélation des variables explicatives. Le tableau n°9 indique la 

matrice de confusion, ainsi que la représentation graphique de la 

courbe ROC obtenu à partir d’Excel sur la base des résultats des 

probabilités des différentes modalités de la variable dépendante (voir 

annexes). Le tableau n°10 présente les résultats obtenus de 

l’estimation des paramétres en utilisant le modèle de regression 

logistique multinomiale. Nous examinons le résultat du modèle pour 

mettre en évidence les éventuelles causalités entre les variables 

indépendantes et la variable dépendante. Nous disposons (k-1) 

équations, nous lisons simultanément les équations pour comprendre 

le rôle de la variable, sa significativité dans le cadre du modèle 

logistique multinomiale, généralement nous ne présentons pas les 

coefficients du modèle, mais leur valeur exponentielle:  elle 

correspond à des odds ratio (ou rapports des côtes). Un odds ratio de 

1 signifie l’absence d’effet, un odds ratio supérieur à 1 correspond à 

une augmentation du phénomène étudié et un odds ratio inférieur à 1 
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correspond à une diminution du phénomène étudié.  Les plus-values 

associées aux odds ratios nous indiquent si un odds ratio est 

significativement différent de 1, par rapport à la modalité de 

référence. Pour le test de significativité des paramètres, nous avons 

utilisé le test de Wald9 et le test de rapport de vraisemblance. Le 

tableau n°11 nous donne plusieurs indicateurs de la qualité du 

modèle, l’évaluation statistique des modèles par le test de khi deux, 

les critères BIC et AIC, les pseudo-R2.  

Avant d’aborder l’étude empirique, un état des lieux relatif à 

l’université de Jijel s’avère important et recommendé. 

2 2.1. Un état des lieux relatif à l’université de Jijel. 

Selon le tableau n°1 des statistiques de la faculté des sciences 

économiques, commerciales et  sciences de gestion, de l’université de 

Jijel, nous constatons, que le taux des nouveaux entrants baisse au 

cours du temps alors que le taux des abandons augmente , passant de 

7.64% à 9.43% au cours de la période 2010 à 2017 ; de même le taux 

des congés académiques dont la tendance haussière passe de 0.41% à 

3.8% pour  la même période.  

La situation est alarmante puisque les chiffres nous illustrent un 

état des lieux pour pouvoir insister sur un antécedent d’ordre 

sociologique et anthropologique, voire éducatif. Il nous été donné de 

penser à une comparaison avec le système éducatif colonial; il y avait 

un fort taux d’acquistion et de stabilité des jeunes élèves alors 

désignés par le nom d’indigène, malgré la discrimination raciale 

régnante. Nous parlons de l’école française et de l’imaginaire de 

l’Algérien, pendant le colonialisme français  (Gouati, 1999).  

Cette situation alarmante ne peut pas être sans effet négatif sur le 

pôle universitaire. Ces primo- arrivants mettent fin précocement à 

leur apprentissage et leur formation à l’université, sans pour autant 

acquérir des compétences professionnelles de langue, de 

communication, de développement personnel pour être plus efficace 

                                                                        
9 Dans le modéle de régression logistique, l’évaluation de la significativité des 

coefficients s’est basée sur le test de Wald. La statistique du test (Wald) suit une loi du 

KHI-2 à q degrés de liberté. 
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et efficient sur le marché du travail. Alors que cet acteur est au cœur 

du processus de formation universitaire, et que toute l’attention doit 

lui être accordée en respectant ses obligations et en demandant ses 

droits, en améliorant la qualité de formation et d’apprentissage. 

Cette question nous renvoie au système éducatif, mis en place en 

Algérie indépendante: nous parlons de l’école fondamentale, connue 

pour ses marqueurs de difficultés et de soucis dans un cadre socio-

culturel. Le multiculturalisme et l’éducation se complétaient pour 

devenir plus complémentaires que facteur d’influence dans la réussite 

des apprenants à l’université. (Ghouati A. , 1999) 

La première année universitaire devient un critère d’analyse, 

d’évaluation et de critique du systeme éducatif (enseignement 

primaire, enseignement moyen et enseignement secondaire) et du 

systeme LMD (enseignement supérieur). L’auteur avait traité le sujet 

pour mettre en avant la perception des étudiants de première année. 

«Évaluation de l’existant et la nécessité d’un accompagnement plus 

approprié  » (Benaoum M. , 2011).  

Tableau n°1. L’évolution annuelle des primo-arrivants 

FSECG/Université Jijel 

Designation 2010/11 2011/12 2012/13 2013/14 2014/15 2015/16 2016/17 

Abandon 7,64 8,85 11,2 9,66 16,27 6,87 9,43 

Congé 

Académique  
0,41 2,61 2,62 2,85 3,2 3,64 3,8 

Inscrit 

régulier 
91,96 88,53 86,18 87,49 80,53 89,49 86,77 

Source : Service de scolarité de l’enseignement fondamentale, faculté des sciences économiques, 

commerciales et sciences de gestion, université de Jijel. 

Le tableau n°2, nous affiche les résultats de réussite et d’échec des 

primo arrivants du 1er semestre selon la session normale : le taux 

d’admission a baissé, passant de 35.44% à 23.85% au cours de la 

période 2010 à 2017 ; par contre le taux d’échec a augmenté et il est 

passé de 64.56% à 76.15% au cours de la même période. Les données 

recueillies nous montrent l’ampleur croissante de l’échec de masse en 

première année universitaire. Ce caractère inquiétant d’échec s’avère 

important et nous invite à nous pencher dessus sérieusement, afin de 



  Les Cahiers du Cread -Vol. 39 - n° 01 – 2023 

202 

 

comprendre les mécanismes par lequel ce phénomène a pris de 

l’ampleur, et de proposer des solutions cohérentes. Plusieurs auteurs 

s’accordent sur la persistance des inégalités de réussite dans un 

contexte de massification de l’enseignement supérieur. Des recherches 

montrent, que les dispositifs d’accompagnement méthodologiques, 

pédagogiques touchent rarement ceux qui en ont le plus besoin. Ceux 

qui assistent aux cours  ont plus de chances de réussir. (Garnier, 2014). 

Tableau n° 2. La proportion (%) des primo arrivants du 1er semestre de la 

FSECG/Université de Jijel 

S/Normale 2010/11 2011/12 2012/13 2013/14 2014/15 2015/16 2016/17 

Admis 35,44 26,29 16,96 21,4 22,78 24,84 23,85 

N/Admis 64,56 73,71 83,04 78,6 77,22 75,16 76,15 

Source : Service de scolarité de l’enseignement fondamentale, faculté des sciences économiques, 

commerciales et sciences de gestion, université de Jijel.  

Le tableau n°3 affiche les résultats des primo arrivants du 2ème 

semestre: nous remarquons que le même profil se dessine pour 

l’admission ou l’échec. Le taux de réussite passe d’environ 16% à 12% 

au cours de la période 2010 à 2017. Par contre, le taux d’échec a 

augmenté, il est passé de 84.05% à 88.18%. Les étudiants ne disposent 

pas tous des mêmes chances de réussite, que celles qui sont affectées 

par l’influence de variables très personnelles, comme leurs capacités 

cognitives, leur niveau académique ou leur capital culturel. L’échec de 

masse à l’université est un fait établi par de nombreuses recherches. Il 

interroge les chercheurs sur les facteurs explicatifs. Un certain nombre 

d’études ont montré: “La capacité à identifier les contenus du travail 

intellectuel et à maîtriser l’ensemble des règles et des codes formels 

qui organisent le savoir universitaire est une condition de 

réussite.” (Abadie, 1997). De même les études en sciences de 

l’éducation ont confirmé l’existence d’inégalités sociales de réussite 

scolaire, et selon l’auteur, il n’y a aucun  consensus qui été établi 

quant au contenu du capital culturel utile dans le champ scolaire ni 

aux mécanismes qui en assurent l’efficacité (Huguet. M.-C. , 

2008). D’autres encore ont montré: " un étudiant qui a pris une 

décision à partir d’un choix personnel a de meilleures chances de 
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réussite qu’un étudiant dont le choix résulte d’une pression externe” 

(Mener, 2013).  

Tableau n°3. La proportion (%) des primo arrivants du 2éme semestre de la 

FSECG/Université de Jijel 

S/Normale 2010/11 2011/12 2012/13 2013/14 2014/15 2015/16 2016/17 

Admis 15,95 39,24 24,7 11,74 17,64 18,97 11,82 

N/Admis 84.05 60.76 75.3 88.26 82.36 81.03 88.18 

Source : Service de scolarité de l’enseignement fondamentale, faculté des sciences économiques, 

commerciales et sciences de gestion, université de Jijel. 

Au regard des données du tableau n°4, la faculté des sciences 

économiques, commerciales et sciences de gestion accueille 1592 

étudiants sur 6922 dans toute l’université, soit un taux de 23% des 

primo-arrivants, pour la période 2017/18. Une faible baisse des primo-

arrivants a été constatée pour la période 2018/19 ; sur 4658 étudiants 

de l’université de Jijel, la FSECG acceuille 988, soit un taux de  21%. 

Selon le genre, les filles représentent plus de la moitié des primo 

arrivants, soit 60.7% pour la FSECG, et 71.35% pour les deux pôles 

universitaires, pour l’année universitaire2017/18. Une très légère 

variation  à été constatée pour l’année suivante.  

Tableau 4.  Les primo-arrivants selon le genre et l’année universitaire.  

 

Les primo-arrivants  

 FSECG*/Jijel Université Jijel 

Années  Masculin Féminin Total Masculin Féminin Total 

2017/18 626 966 1592 1983 4939 6922 

2018/19 408 580 988 1347 3311 4658 

Source : Département de la planification et de l’aménagement du territoire DPAT de Jijel.   

Service statistiques Années 2017-2020/ FSECG*= Faculté des sciences économiques, 

commerciales et sciences de gestion. 

Le tableau n°5 affiche les statistiques des sortants selon l’obtention 

du diplôme de licence ou du master selon differentes périodes. Le 

nombre d’entrant à la FSECG a diminué entre la période 2017/18 et la 

période 2018/19 passant de 1592 à 988 étudiants. Par contre, le nombre 

de sortants a augmenté pour la licence et à diminué pour le master. 

L’écart qui se creuse peut s’expliquer par le redoublement, la 

réorientation, l’abandon ou les congés académiques.   
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Tableau 5. Les sortants selon le genre et l’année universitaire. 

 Les sortants en Licence 

 FSECG/Jijel Université Jijel 

Années Masculin Féminin Total Masculin Féminin Total 
2017/18 249 607 856 999 3388 4387 
2018/19 225 650 875 899 3439 4338 

 Les sortants en master 

 FSECG/Jijel Université Jijel 

 Masculin Féminin Total Masculin Féminin Total 

2017/18 159 330 489 786 2137 2923 
2018/19 113 340 453 715 2124 2839 

Source : Département de la planification et de l’aménagement du territoire DPAT de Jijel. 

Service statistiques Années 2017-2020. 

2.2.2.   La description de la base de données 

Au départ, nous avons considéré la première modalité comme 

étant la modalité de réference; elle correspond au fait de ne pas 

remplir le critère étudié. Elle correspond à l’échec de l’étudiant 

(doublement et abandon) par le fait de ne pas réussir au cours de 

l’année universitaire. En effet, tous les coefficients sont calculés par 

rapport à la modalité de référence. Dans notre cas, le modèle, présente 

une seule variable nominale: le genre, qui a deux modalités, le genre 

féminin correspond à la 1ère modalité. Puis, les autres variables 

explicatives du modèle sont des variables quantitatives et sont 

enregistrées en tant que variables numériques.  Afin de mesurer l’effet 

de réussite, nous avons considéré différents types ou formes de 

résultats des délibérations finales et définitives: ajourné, abandon, 

admis avec dettes, admis. Nous avons étudié les étudiants inscrits en 

première année de l’enseignement fondamental. Il nous a semblé 

judicieux de regrouper les abandons avec les ajournés, dans la mesure 

où ils appartiennent à la même catégorie des étudiants ajournés. Dans 

ce cas, la variable dépendante correspond à 3 modalités: Ajourné, 

admis avec dettes, admis. La modalité ajournée est considérée comme 

modalité de référence.  

Notre analyse est menée à partir d’un nombre de 2001 étudiants 

inscrits à l’université de Jijel en première année universitaire 
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2018/2019 au niveau de la faculté des sciences economiques, 

commerciales et sciences de gestion. Selon les résultats du tableau n°6, 

l’indicateur de tendance centrale fournit l’ordre de grandeur des 

valeurs de la série et la position où se rassemblent ces valeurs; il 

montre que la moyenne d’âge des primo arrivants est de 20 - 35 ans. 

Quant aux moyennes du 1er semestre ou du 2éme semestre, elles sont 

comprises entre 7.69 et 7.04. Pour l’indicateur de dispersion, 

quantifiant les fluctuations des valeurs autour de la valeur centrale, il 

permet d’apprécier l’étalement des valeurs de la série. Le tableau 

affiche le faible écart-type qui est au niveau du genre, soit 0.49, ce qui 

permet de nous donner une grande précision par rapport à la 

moyenne du 1er semestre et du 2ème semestre, et correspond 

respectivement à 2.30 et 3.56. Pour l’indicateur de forme qui donne 

une idée de la symétrie et de l’aplatissement d’une distribution, le 

tableau indique que le genre est étalé à gauche, contrairement aux 

autres variables qui sont étalées à droite (Asymétrie > 0); quant à 

l’aplatissement, les variables ,comme le genre la moyenne du 1er 

semestre, du 2ème semestre, la concentration de leur valeur autour de 

la moyenne est faible (a<3), contrairement à celle de l’âge, où la 

concentration des valeurs de la série autour de la moyenne est forte et 

la distribution est non aplatie (a>3). L’âge des étudiants varie entre 17 

et 45 ans, quant à la moyenne du 1er semestre elle s’affiche entre (0-

14.34) et (0-16.50) pour le 2ème semestre. 

A titre illustratif, nous pensons à l’évaluation de la formation par les 

étudiants de fin de cycle à l'université de Constantine, un thème abordé dans 

le cadre d’un travail de terrain. Cette question peut être généralisée pour 

pouvoir mettre en avant de nouveaux marqueurs d’évaluation, qu’ils soient 

communs aux différentes universités à travers le territoire national ou 

contraditoires. (Rouag, 2004). C’est une question qui touche toutes les 

filières au niveau de toutes les facultés des  différentes universités 

algériennes. D’ailleurs, un travail nous permet d’illustrer ces propos et 

de nous rappeler les difficultés ou les soucis d’apprentissage de la 

langue française pour les étudiants dans les branches scientifiques et 

techniques à l’université d’El Oued (Medjour, 2013-2014) . 
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Tableau 6. Le descriptif des variables du modèle de base. 

Variables Moy. Ecart type Asymétrie 

Genre / 0.49 0.11 

Age 20.35 1.98 1.96 

Moy. semestre1 7.69 2.30 15.50 

Moy. semestre2 7.04 3.56 17 

Y: Observation / 0.75 45 

Tableau n°6 : (Suite) 

Variables Aplatissement Min Max 

Genre -1.98 / / 

Age 15.50 17 45 

Moy. semestre1 0.79 0.09 14.34 

Moy. semestre2 -0.36 0.00 16.50 

Y: Observation 0.03 0 2 

Source : Résultats obtenus à partir logiciel IBM Statistic SPSS 21 

Le tableau n°7 du tri croisé entre l’observation et le genre montre que 

les primo-arrivants de genre féminin représentent plus de la moitié de 

l’échantillon, soit 52.9%, contre 47.1% du genre masculin. Presque 83% 

des étudiants de genre masculin sont ajournés contre seulement 

17%qui sont admis en L2. 

Tableau n°7. Tri croisé entre le sexe et l’observation 

Source : Résultats obtenus à partir logiciel IBM StatisSource : tic SPSS 21 

Le tableau n°8 de la matrice de corrélation des variables 

explicatives montre une très faible corrélation entre l’âge et le sexe soit 

5.4%. Quant à la moyenne du 1er semestre et du 2éme semestre ils ont 

une très faible corrélation et négative avec l’âge, soit respectivement - 

6.2% et -5.3%. Par contre, la corrélation de la moyenne du 1er semestre 

et la moyenne du 2éme semestre est de 0.79  

Genre 

Observation : y 
Total 

Ajourné Admis avec dettes admis 

Féminin 

645 

(60.9%) 

172 

(16.2%) 

242 

(22.9%) 

1059 

(100%) 

Masculin 

780 

(82.7%) 

88 

(9.3%) 

75 

(8.0%) 

943 

(100%) 

Total 

1425 

(71.2%) 

260 

(13.0%) 

317 

(15.8%) 

2002 

(100.0%) 
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Tableau 8.  Matrice de corrélation des variables explicatives et le VIF 

Variable Genre Age Moy. S1 Moy. S2 Tolérance VIF 

Genre 1 0.054 -0.31 -0.354 0.87 1.15 

Age 0.054 1 0.0062 -0.053 0.005 1.00 

Moy. S1 -0.315 -0.062 1 0.789 0.375 2.67 

Moy. S2 -0.354 -0.053 0.789 1 0.365 2.74 

Source : Résultats obtenus à partir logiciel IBM Statistic SPSS 21 

Pour tester l’existence d’une similitude entre les variables 

indépendantes d’un modèle, nous testons la multi-colinéarité. Un bon 

modèle de régression ne devrait pas produire de corrélation entre les 

variables indépendantes. Les résultats du tableau n°8 montrent qu’il y 

une forte corrélation entre certaines variables explicatives, ce qui 

suppose qu’il y a un problème de multi-colinéarité. L’approche la plus 

classique consiste à examiner le facteur d’inflation de la variance VIF; il 

indique de combien la variance d’un coefficient est augmentée en raison 

d’une relation linéaire avec d’autres prédicteurs. Il y a également le test 

de Klein10 (Larmarange, s.d.), fondé sur la comparaison du coefficient 

de détermination R2 calculé sur le modèle à k variables et le carré des 

coefficients de corrélation entre les variables explicatives. La règle de 

décision, si R2 < r2 il y a multi-colinéarité.   

Sur la base de la sortie des coefficients statistiques de colinéarité, le 

VIF de la variable « genre » est égal à 1.149, ce qui signifie que la 

variance de ce coefficient est supérieure de 14% par rapport à la 

variance que l’on aurait dû observer, si ce facteur n’est absolument 

pas corrélé aux autres prédicteurs. Plusieurs auteurs11 confirment 

(Chin, 2003) & (Wold, 2001) quand, les VIF sont inférieurs à 5, il n’y a 

donc pas de problème potentiel de colinéarité à explorer pour toutes 

les variables du modèle. Quant à la méthode de Klein, nous avons 

comparé les résultats du tableau N°8 de la matrice de corrélation, 

concernant les coefficients de corrélation entre les différentes variables 

explicatives du modèle, et les pseudos R2.  La qualité globale du 

                                                                        
10 La détection de la colinéarité se base sur le test de Klein. Il est fondé sur la 

comparaison du coefficient de détermination calculé sur le modèle à k variables. 
11 La détection de la colinéarité se base sur l’identification des facteurs d’inflation de la 

variance noté  VIF ou sur le facteur de tolérance. 
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modèle se mesure par des pseudosR2 de Cox et Snell, Nagelkerke et 

McFadden12. Le R2 de Mc Fadden13 a une valeur de 0.79 et celui de 

Nagerkerke correspond à 0.90214. Ces résultats montrent bien que la 

valeur du coefficient de détermination est largement supérieure aux 

valeurs des carrés des coefficients de corrélation des variables 

explicatives. Dans notre cas R2: 0.79 > r2 0.0025, donc, il n’y a pas de 

multi-colinéarité entre les variables explicatives. Il est intéressant 

d’étudier également, le pouvoir prévisionnel de notre modèle, afin de 

juger sa pertinence. Plusieurs indicateurs peuvent être utilisés. Le 

tableau n°9, permet de tester la qualité du modèle à partir de la 

matrice de confusion, et permet également de croiser des valeurs 

observées avec  des valeurs prédites en appliquant le modèle aux 

données d’origine. Dans le tableau de classification, le taux d’erreur 

semble être un indicateur synthétique et pertinent; il indique la 

probabilité de mal classer un individu de la population  

(Rakotomalala, 2017). Dans notre cas, nous avons un taux de mauvais 

classement de seulement 6.9% ; par contre le taux de classement des 

individus ajournés classés correctement est de 95.8%. Globalement, le 

modèle est correct à 93.1%. Le modèle est bon pour une prédiction.    

Tableau 9 : La Matrice de confusion  

Niveau 

observé 

Niveau prédit 

Ajourné Admis/ dettes Admis % correct 

Ajourné 1365 60 0 95.8 

Admis avec dettes 75 182 3 70.0 

Admis 0 1 316 99.7 

% global 71.9 12.1 15.9 93.1 

Source : Résultats obtenus à partir logiciel IBM Statistic SPSS 21 

Il y a également l’indicateur de la courbe ROC. Cette courbe 

fournit une représentation graphique de la différence entre la 

                                                                        
12 Les pseudos- coefficients de détermination sont des indicateurs qui permettent de 

juger la qualité du modéle. Ces coefficients variant entre 0et 1, soit ont un pouvoir de 

prédiction faible, soit un pouvoir de prédiction fort  
13 McFadden est le plus adapté à la régression logistique: il est le plus proche 

conceptuellement du coefficient de détermination 
14 Les résultats obtenus à partir du logiciel SPSS 
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sensibilité et la spécificité, c'est-à-dire la probabilité qu’un individu 

qui réussit, alors qu’il est admis, ou lorsque le modèle prévoit que 

l’individu est ajourné alors qu’il est ajourné. L’axe des ordonnés 

correspond à la sensibilité du modèle et l’axe des abscisses correspond 

à la spécificité (exprimé sur le graphique par 1-spécificité, c'est-à-dire 

la capacité du modèle de prévoir qu’un individu est admis, alors qu’il 

est ajourné.) L’idée de la courbe ROC est de faire varier le seuil de 1 à 

0, et pour chaque cas, nous  calculons la sensibilité et la spécificité 

avec un pas de 0.01.  Une valeur égale à 1 correspond à un excellent 

modèle et une valeur égale à 0.5 correspond à un mauvais modèle.   

Figure 1. La représentation graphique de la courbe ROC. 

Source: Réalisée par nos soins à partir logiciel SPSS.21 

2.2.3. Interprétation des coefficients du modèle de régression logistique 

multinomiale  

Dans un premier temps, nous réalisons un premier modèle avec 

toutes les variables spécifiées, puis nous regardons s’il est possible 

d’améliorer le modèle en supprimant une des variables du modèle, 

non significative. Si, plusieurs variables permettent d’améliorer le 

modèle, nous supprimerons la variable dont la suppression 

améliorera le plus le modèle. Puis, nous recommencons le même 

procédé pour voir si la suppression d’une seconde variable peut 

encore améliorer le modèle, et ainsi de suite. Lorsque le modèle ne 

peut plus être amélioré par la suppression de variable, nous nous 

arrêtons. Le tableaun°10, nous affiche deux modalités et la troisième 

modalité qui est la modalité de référence « ajournée ». La régression 

logistique multinomiale, nous a permis de calculer les probabilités 

pour chaque modalité Y.  
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Au regard des résultats du tableau n°10, nous remarquons que la 

constante a joué un rôle significatif non seulement pour le 1er modèle 

« admis avec dettes », mais également pour le 2éme modèle « admis ». 

Quant aux variables exogènes, toutes sont significatives mise à part la 

variable « genre ». La suppression de cette variable non-significative 

n’a pas amélioré le modèle, ce qui envisage de dire qu’il s’agit d’un 

bon modèle. Les résultats produits par le logiciel SPSS sont totalement 

en accord avec les résultats produits avec le logiciel Minitab. En se 

référant à la 1ére colonne, les équations des modèles s’écrivent de la 

manière suivante :  

La modalité 0 correspond à la modalité de référence. Dès lors, 

l’ensemble des paramètres associés à cette modalité est fixé à 0.  

 Le 1er modèle Admis avec Dettes /Ajourné : 

Logit 1 : (1/0) = 33.3758 - 0.161 * X1 + 0.180*X2 + 1.934*X3 + 1.310*X4 

Le 2éme modèle Admis/Ajourné : 

Logit 2 : (2/0) = - 339.595 - 0.316* X1 + 0.40*X2 + 17.299 *X3 + 

16.1390*X4 

Pour interpréter le tableau n°10, nous devons observer les signes 

des coefficients B qui indiquent que la variable influence positivement 

ou négativement  la probabilité de réussir avec dettes ou sans dettes. 

Puis, nous apprécierons la significativité des coefficients à l’aide des 

odds ratio. 

 Le 1er modèle: Admis avec dettes/ modalité de référence 

« Ajourné » 

La variable x2 « âge » est hautement significative (sig =0.000 < 1%), 

odds ratio est égal à 1.197, ce qui signifie, qu’il y a une chance de 1.2 

fois d’être susceptible de réussir avec dette par rapport à la probabilité 

des ajournés. Cette chance est comprise entre (1.08 et 1.32) pour une 

confiance de 95%. 

La variable x3 « moyenne du 1er semestre » est hautement 

significative, (sig =0.000 < 1%), odds ratio est égal à 6.917, c'est-à-dire 

qu’il y a une chance de 6.9 fois d’augmenter la réussite avec dettes par 

rapport à la modalité de référence « ajourné ». Cette chance de 

réussite est comprise entre (5.102 et 9.377) pour un intervalle de 
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confiance de 95%. De même  la variable x4 est hautement significative. 

Son odds ratio est égal à 3.708, il indique, qu’il y a une chance de 3.7 

fois d’augmenter la contribution de réussir avec dette par rapport à la 

probabilité des ajournés. Son intervalle de confiance à 95% se trouve 

entre (2.969 et 4.629). 

2éme modèle: Admis / modalité de référence « Ajourné » 

La variable x2 « âge » est significative (sig =0.000 < 5%), odds ratio 

est égal à 1.492, ce qui signifie, qu’il y a une chance de de 1.49 fois 

d’être admis par rapport à la probabilité des ajournés. Cette chance est 

comprise entre 1.02 et 2.18 pour un intervalle de confiance de 95%. 

La variable x3 « moyenne du 1er semestre » est hautement 

significative, (sig =0.000 < 1%), odds ratio est égal à 32577367,99, c'est-

à-dire qu’il y a une chance de 32577367,99 fois d’augmenter 

l’admission par rapport à la modalité de référence « ajourné », elle est 

comprise entre 195682,792 et 5423496332 pour un intervalle de 

confiance de 95%. De même pour la variable x4 qui est hautement 

significative. Son odds ratio   égal à 10210966.09 indique l’existence 

d’une chance de 10210966.09 fois d’augmenter la réussite par rapport 

à la probabilité des ajournés. Son intervalle de confiance à 95% se 

trouve entre 73608.736 et 1416459983. 

Tableau 10 : Estimation des paramètres du modèle 

Variable B E/S Z Sig 

 Modèle 1 : Admis avec Dettes 

C -33.376 2.4362 -13.69 0.000 

x1 - 0.161 0.2161 0.75 0.455 

x2 0.180 0.0514 3.51 0.000 

x3 1.934 0.1553 12.46 0.000 

x4 1.310 0.1133 11.57 0.000 

 Modèle 2 : Admis 

C -339.595 51.8018 -6.56 0.000 

x1 -0.316 0.7690 -0.41 0.681 

x2 0.400 0.1942 2.06 0.039 

x3 17.299 2.6096 6.63 0.000 

x4 16.139 2.5166 6.41 0.000 
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Tableau 10 : (Suite) 

Variable Wald ddl Exp(B) 
IC 

B/Inf. 

IC 

B/Sup. 

 Modèle 1 : Admis avec Dettes 

C 189.700     

x1 0.558 1 0.851 0.557 1.300 

x2 12.294 1 1.197 1.083 1.324 

x3 155.154 1 6.917 5.102 9.377 

x4 133.806 1 3.708 2.969 4.629 

 Modèle 2 : Admis 

C 189.700     

x1 12.294 1 1.372 0.304 6.192 

x2 155.154 1 1.492 1.02 2.183 

x3 133.806 1 32.577.367,99 195682,792 5423496332 

x4 0.558 1 10210966.09 73608.736 1416459983 

Source : Résultats à partir logiciel IBM SPSS Statistic 21, Minitab 18. 

2.2.4. Évaluation de la qualité du modèle. 

D’aprés les résultats du tableauN°10, les deux modéles M1 et M2 

sont significatifs et chacune des variables indépendantes contribuent 

significativement à mieux prédire la variable dépendante (mis à part 

la variable x1, qui est non significative). Nous nous intéressons 

maintenant de savoir si le modèle est bien ajusté aux données. Pour ce 

faire, le tableau N°11, affiche des valeurs du khi deux et des pseudos 

R2 de Cox et Snell et de Nalgelkerke, considérés comme des 

indicateurs de la qualité d’ajustement. La valeur du khi-deux associé 

au log-ratio, c’est l’équivalent du test de Fisher16. 

 Nous évaluons, si les variables explicatives apportent une quantité 

d’informations significative pour expliquer la variabilité du modèle 

de la variable cible. Le test du khi-deux est utilisé pour comparer les 

effectifs observés aux effectifs théoriques, dans notre cas, le khi deux 

est égal à 2542.249 pour un degré de liberté de 8, et un seuil de 

                                                                        
 16 Le test de Fisher Snédécor sert à comparer les variances de deux échantillons 

statistiques. Le but du test de Fisher est de tester les hypothèses nulles et 

alternatives. L’hypothèse nulle est rejetée si la statistique du test est plus grande 

qu’une valeur critique lue dans la table de Fischer. 
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significativité inférieur à 0.05, donc le modèle est bien ajusté et 

conforté avec les résultats des pseudos R2, basés sur la comparaison 

des déviances respectives du modèle étudié (DM) et du modèle par 

défaut (D0). Le R2 de Cox et Snell (1989) et le R2 Nagelkerke (1991), 

mesurent la force de l’association et fournissent un indice de 

l’ajustement au modèle. 

 Plus leur valeur est élevée, plus la probabilité prédite par le 

modèle s’approche de la valeur observée (Régression logistique, s.d.). 

Dans notre cas, le R2 de Cox et Snell est égal à 0.72 et le R2 Nagelkerke 

est égal à 0.90. De même le pseudo de Mac Fadden dont la valeur 

correspond  à 0.795. 

Tableau 11. L’information sur l’ajustement du modèle  

Modèle 

Test ratios de vraisemblance Pseudo R2 

Khi deux ddl sig 
Cox et 

Snell 

Nagerlke

rke 

Mc 

Fadden 

2542.249 8 0.000 0.719 0.902 0.795 

Source : résultats à partir logiciel IBM SPSS Statistic 21, Minitab 18 

Nous pouvons ensuite tester l’impact de chaque variable, le 

tableau n°12, indique que la contribution des variables à l’ajustement 

du modèle est significative, mise à part la variable genre qui n’a 

aucune influence sur la modalité de référence. La statistique du Khi 

deux remplit le même rôle que la valeur F et nous indique si le modèle 

est significatif. 

Dans notre cas, la statistique du Khi deux de vraisemblance de la 

variable x1 est de 0.957 et la valeur de p = 0,620, avec un seuil de 

signification de 0,05 ; nous pouvons conclure que l'association entre la  

variable x1 est statistiquement non significative. 

 La statistique du Khi deux de vraisemblance de la variable x2 est 

de 14.995 et la valeur de p = 0,001, avec un seuil de signification de 

0,05, nous pouvons conclure que l'association entre la variable x2 est 

statistiquement significative. De même pour les deux variables x3 et x4 

qui sont hautement significatives.   
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Tableau 12. L’information sur l’ajustement des paramètres du modèle   

Modèle Test ratios de vraisemblance 

Khi deux ddl sig 

Constante 0.00 0 - 

x1 0.957 2 0.620 

x2 14.995 2 0.001 

x3 810.230 2 0.000 

x4 782.388 2 0.000 

Source : Résultats à partir logiciel IBM SPSS Statistic 21, Minitab 18 

CONCLUSION  

La question de réussite des apprenants en première année 

universitaire est l’une des priorités des préoccupations des 

responsables des établissements universitaires au regard de l’échec 

massif la caractérisant. L’objectif de l’étude est d’identifier les facteurs 

ayant un impact sur la non-réussite des étudiants de première année 

universitaire en Algérie, via Jijel. 

Aprés une revue de littérature sur les différents facteurs 

d’influence sur la réussite ou l’échec de l’apprenant, nous avons 

adopté une demarche quantitative basée sur l’application de la 

regression logistique multinomiale.  Les principales variables utilisées 

sont le genre, l’âge, la moyenne du premier semestre et la moyenne du 

deuxième semestre. L’étude descriptive a mis en evidence une 

meilleure réussite des filles Quant à l’analyse exploratoire, les 

résultats ont montré la non significativité de la variable genre. Dans 

l’ensemble, l’influence des caractéristiques académiques et la variable 

âge ont un impact sur la performance scolaire des étudiants.    

Notre recherche a révélé un ensemble de résultats et a montré 

l’intérêt d’utiliser le modèle économétrique ayant la capacité de 

modéliser la relation de la réussite avec différentes variables. Cette 

contribution a mis en lumière l’importance de la méthode de 

régression logistique multinomiale dans la prédiction des variables 

qualitative, très répandue en sciences sociales et humaines, voire en 

medecine.  

C’est une technique très puissante; elle permet d’obtenir une 

quantification de l’association entre un phénomène étudié et chacun 
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des facteurs d’influence, tout en tenant compte de l’effet simultané des 

autres facteurs. Malgré la complexité de la méthode, son emploi est à 

la portée des chercheurs grâce à l’utilisation des logiciels (SPSS, 

Eviews, Minitab, Stata…etc.). Les résultats de l’étude empirique 

affiche qu’il s’agit d’un bon modèle. Ces résultats ont bien montré 

certains facteurs comme: l’âge, la moyenne du 1er semestre, la 

moyenne du 2éme semestre. Ces variables avaient une influence sur la 

probabilité d’être admis avec dettes ou d’être admis.  

Ces résultats s’accordent avec certains travaux qu’on a pu 

consulter dans la revue de littérature et également, avec le résultat de 

l’approche empirique réalisée à l’université de Jijel.  

Notre première hypothèse portant sur les caractéristiques 

individuelles de l’étudiant et son cursus universitaire est confirmée 

sur le plan théorique et pratique.  

Nous confirmons notre seconde hypothése, la demarche 

explicative du modéle a bien identifié les facteurs de non-réussite des 

étudiants de la première année universitaire.  

Une question reste à aborder dans ce travail à savoir, le passage 

des diplômés universitaires à la formation professionnelle au niveau 

des centres de formation de  proximité. Plusieurs travaux illustrent 

(Ghouati a. , 2013), cette situation, qui mérite tant d’attention sur les 

raisons de cette orientation vers la formation professionnelle pour des 

diplomés de l’université. Il est intéressant de penser, en premier lieu, à 

la professionnalisation de la formation, que ce soit pour les 

enseignants universitaires ou pour les apprenants, des étudiants en 

première année. L’auteur met en avant la professionalisation des 

formations et l’employabilité qui s’accompagne par la diplomation 

des étudiants sortants des différentes universités algériennes 

(Ghouati., 2015). 

Une autre question qui nous interpelle est celle de la disparition du 

tutorat à l’université depuis la première année universitaire. Nous 

accordons beaucoup d’importance à la redynamisation du tutorat à 

l’université (Samraoui, 2012).  

Pour terminer, la présente étude comporte un certain nombre de 

limites qu’il convient de souligner au moment de conclure. Il y a trés 
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peu d’études concernant l’évaluation des résultats des examens. Dans 

le futur, un tel indicateur serait certainement utile pour mieux 

comprendre les processusss sous-jacents au doublement de l’année 

universitaire. La focalisation sur une seule faculté ne permet pas 

d’identifier clairement le processus de cette faculté.    

Nous estimons qu’il est judicieux d’introduire d’autres variables 

dans le modèle économétrique, afin de pouvoir enrichir le fondement 

de l’échec en fin de  première année: la présence au cours, la 

satisfaction des matières étudiées, la disponibilité des enseignants en 

dehors des heures de travail, avoir de bonnes conditions de travail,etc. 

Enfin, pour élargir nos perspectives d’analyse, une comparaison 

avec d’autres facultés ou universités est indispensable ; une poursuite 

de ce type d’études quantitatives,  qu’il faut prendre compte dans la 

modélisation est nécessaire afin de pouvoir être proche de la réalité. 

Les sciences humaines, dont l’anthropologie ont leur mot à dire 

puisqu’il s’agit d’une “approche par des représentations des 

enseignants vis à vis de l’échec scolaire en Algérie” (Mourad, 2018) 

qui peut expliquer le phenomènes d’échec scolaire, suivi par l’échec 

des apprenants universitaires.  

Les raisons de l’échec des étudiants en première année 

universitaire font remonter l’histoire et la mémoire de cette situation à 

la période plus lointaine dans le cursus de l’apprenant: l’échec scolaire 

(Nekhal, 2016). Cette question devient, pour nous, une ouverture vers 

d’autres pistes de recherche. 
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